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Introducao

Problema:

* Obter taxas de reconhecimento satistatorias em condicoes com pouco
controle de aquisicao da imagem (camera de baixa qualidade, variacoes na
pose e/ou expressao facial, por exemplo).

* Método PLS um-contra-todos [2] trata esses problemas, mas a um custo
muito alto com o crescimento da galeria.

Solucao:

e Para diminuir o custo em decorréncia do aumento da galeria, faz-se
necessario algum método de indexacao, como o proposto por Zeng et al.

[1].

A partir do método de [1], a ideia € utilizar o método de classificacao PLS
um-contra-todos aplicado nos buckets formados por meio de tabelas de
espalhamento, criadas a partir de uma chave que utiliza a distribuicao
Gaussiana para distinguir os elementos.

Vantagens:

» Aproveita-se das altas taxas obtidas por meio de um método de busca um-
contra-todos, mas reduz o custo do processo com a aplicacao deste em
grupos com tamanhos reduzidos.

Resultados Experimentais

FERET Dataset

* Conjunto utilizado FERET [3]: subconjuntos da particao fa (248
imagens, utilizado como galeria, 1 imagem/individuo) e da particao fb
(248 imagens, obtidas com expressoes distintas).

 Como a geracao das tabelas envolve ntiimeros aleatorios, o resultado
abaixo foil obtido a partir da média de resultados e apresenta-se o desvio
padrao das execucoes:

Método Rank-1(%) o
Zeng et al. [1] 43,75 9,6
PCA 66,53 -
Meétodo proposto 71,07 10,0
PLS multiclasse 76,61 -
Um-contra-todos [2] 96,37 -

Tabela 1: Comparacao entre resultados.

Metodologia

» O processamento inicial, esquematizado na Figura 1, visa criar as tabelas
de espalhamentos necessarias a indexacao dos individuos que estao na
galeria e os modelos PLS dentro de cada bucket, nao necessitando o calculo
dos mesmo durante a busca na galeria.
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Figura 1: Processamento Inicial.

 Ap0s o processamento inicial, quando um amostra de teste esta
disponivel, segue-se a sequéncia da Figura 2. A pesquisa, assim como a
soma no histograma, é realizada em todas as tabelas geradas. Ao final, o ID
(identificador) no histograma — Figura 3 — que tiver o maior valor é dito
como o reconhecido.
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Figura 2: Processamento Dinamico.
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Figura 3: Histograma de uma amostra da classe 92.

Conclusoes

* O método proposto parte do poder de discriminacao proporcionado
pela classificacao um-contra-todos e aplica-o em pequenos grupos
indexados por uma tabela de espalhamento.

* Os resultados inicialmente obtidos indicam que a abordagem é&
promissora e deve ser explorada em maior profundidade.
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