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1. Introdugao

Alégica fuzzy (nebulosa) permite a associagdo entre dados
lingiiisticos e numéricos ao mesmo tempo. Recentemente a logica
fuzzy tem estado presente em aplicagdes no mundo dos negbcios,
como por exemplo um sistema de pedidos de reembolso de seguros
foi projetado pela General Cologne Re ( VON ALTROCK (2002) ),
ajudando companhias de seguro identificar pedidos "legitimos" e
pedidos "suspeitos"” de fraude. Atualmente, mais de 20 das maiores
companhias de seguro européias estdo utilizando o sistema que tem
demonstrado eficiéncia de 85%. Na area de analise de risco,
especialistas tem com sucesso automatizado sistemas de decisdes
através das regras fuzzy. A dominante alema de cartdo de crédito e
débito em transagdes estrangeiras, GZS Corporation, usou a
automatizagdo de seu conhecimento em analise de risco com a lgica
fuzzy (VON ALTROCK (2002)). Segundo a empresa, 9 entre 10
transagdes de risco sdo automaticamente identificadas corretamente
e a transacdo bloqueada antes da autorizagao.

A utilizagdo de informacao lingliistica é mais facil que traduzir a
realidade em varidveis numéricas. No mercado financeiro os
analistas tentam traduzir os numeros em palavras. Para a decisdo de
investir, por exemplo, em a¢cdes da BOVESPA o gestor quer saber
quando a bolsa esta em baixa, para fazer aquisi¢cdes de agdes mais
baratas. A regra logica entdo deve ser elaborada, levando em conta a
experiéncia do gestor. Porém, é necessario compreender como sio
criadas as regras. Nesse ponto é que entra o sistema especialista, ou
ainda, um especialista do setor para ajudar na criagdo de regras mais
complexas. Esse especialista, diante dos fatos observados, teria uma
excelente no¢ido dos acontecimentos, mas nao saberia traduzir em
nimeros as respostas para por que comprar ou por que tomar a
decisdo de vender. O especialista sabe quando, e sabe porque, mas
talvez ndo consiga explicar matematicamente porque sabe, ou como
sabe. Ele provavelmente dira que é um instinto, é uma observacao.
Cabe entdo a quem estiver criando as regras fuzzy traduzir essa
experiéncia do gestor em termos das fun¢des de pertinéncias e suas
intersecgoes.

2. Metodologia

Nesse trabalho de iniciacdo cientifica foram feitos estudos a
respeito das taxas de cimbio do délar, de inflagdo IPCA e da taxa
basica de juros SELIC. O objetivo é encontrar uma relacdo entre a
taxa SELIC, o ddlar e a inflacdo.

Para isso foram coletados dados da taxa SELIC do site do Banco
Central ( http://www.bcb.gov.br ), bem como os dados da inflagdo do
site do Portal Brasil( http://www.portalbrasil.net ) do periodo que
vai desde janeiro de 2008 até margo de 2010 e foram feitas varias
tentativas de modelagem com diferentes épocas desse periodo.
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3. Modelagem Fuzzy Aplicada no Mercado Financeiro

Com os dados em maos foi possivel obter a base de regras fuzzy, que
nesse caso esta relacionando as taxas de cambio e de inflacdo com a taxa
SELIC. Algumas das regras feitas para a modelagem que resultou nas
melhores aproximagdes:

- Se d6lar BAIXO e inflagio BAIXA entdo SELIC MEDIA

- Se d6lar MEDIO e inflagio MEDIA entdo SELIC ALTA

- Se dolar BAIXO e inflacdo ALTA entao SELIC BAIXA

- Se ddlar ALTO e inflagdo ALTA entdo SELIC ALTA.

Essa base de regras é feita através da observagao dos dados no
periodo, assim com um periodo suficientemente grande podemos dizer o
que é um ddlar, uma inflagdo ou uma SELIC alta, média ou baixa. Com
isso foram feitos no MatLab as fun¢des de pertinéncia de cada variavel
em questdo.
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Figura 1: Fungdes de pertinéncia da inflagdo do délar e da SELIC
4. Resultados
Abaixo estdo alguns dos resultados obtidos:

Ano/Més Délar Inflagdo SELIC SELIC do Prog.
Abril-2008 1,69 0,55 11,18 11,3
Outubro-2007 1,80 0,30 11,18 11,4
Junho-2008 1,62 0,64 11,64 11,2
Janeiro-2009 2,31 0,48 13,67 13,1

5. Conclusdes

Esse trabalho de iniciagdo cientifica mostrou que em um certo
periodo é possivel obtermos uma boa aproximagdo para a SELIC através
do délar e da inflagao (IPCA) com a ldgica fuzzy.
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